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ABSTRACT

Facebook is a social networking service site where users can interact with
known and unknown people, share data and information, and establish
relationships with other users, where this is a gap for crime on social media or in
cyberspace, namely cases -The cases of trafficking that occur and the victims who
experience this are minors, women, and even underage men who are made crew
members with inhumane working conditions. The methodology used is the waterfall
methodology, in the waterfall there are several stages, namely recruitment analysis,
system design, implementation, and testing. In requirements analysis, which is
collecting data, at this stage crawling data is carried out on the detikcom and
detiksport facebook pages. The data obtained are raw training data totaling 90
posts where after processing the data, the training data that has gone through the
process amounted to 705 training data and test data totaling 10 test data that have
passed the preprocessing stage. The modeling used in building this application is
using a unified modeling language (UML) while the programming languages used
are hypertext preprocessor (PHP), JavaScript, JQuery, Boostrap, CSS and Graph
Api. Tests carried out to obtain accuracy are by using the 5-fold cross validation
and confusion matrix calculation methods so as to get 99% accuracy results.

The International Organization for Migration (IOM) notes that trafficking
cases in Indonesia have reached approximately 74,616 to 1 million annually, where
many crimes that occur are carried out through social media Facebook as the
medium, so data mining techniques are used, namely text mining in identifying data.
existing ones (facebook status posts) that have been indicated as positive or
negative in trafficking crime cases using the nave Bayes classifier algorithm
classification technique.

Keywords: Social Media, Trafficking, Data Mining, Text Mining



ABSTRAK

Facebook adalah situs layanan jejaring sosial yang dimana pengguna bisa
saling berinteraksi dengan orang yang dikenal maupun yang tidak dikenal, berbagi
data dan informasi, serta menjalin relasi dengan para pengguna lainnya, dimana hal
ini menjadi celah untuk kejahatan di sosial media atau di dunia maya yaitu kasus-
kasus trafficking yang terjadi dan korban-korban yang mengalami hal ini ialah
anak-anak di bawah umur, perempuan, bahkan para laki-laki di bawah umur yang
di jadikan awak kapal dengan suasana kerja yang tidak manusiawi. Metodologi
yang digunakan yaitu metodologi waterfall, pada waterfall terdapat beberapa tahap
yaitu reqgruitment analysis, system design, implementation, dan testing. Pada
requirement analysis yaitu melakukan pengumpulan data pada tahap ini dilakukan
crawling data pada halaman facebook detikcom dan detiksport. Data yang
diperoleh yaitu data training metah berjumlah 90 postingan dimana setelah
melakukan prorecessing data, data training yang telah melewati proses berjumlah
705 data training dan data test berjumlah 10 data test yang telah melewati tahap
preprocessing. Pemodelan yang digunakan dalam membangun aplikasi ini ialah
menggunakan unified modeling language (UML) sedangkan untuk untuk bahasa
pemrograman yang digunakan yaitu hypertext preprocessor (PHP), JavaScript,
JQuery, Boostrap, CSS dan Graph Api. Pengujian yang dilakukan untuk
mendapatkan akurasi yaitu dengan menggunakan metode perhitungan 5-fold cross
validation dan confusion matrix sehingga mendapatkan hasil 99% akurasi.

International Organization for Migration (IOM) mencatat bahwa kasus
trafficking di Indonesia telah mencapai kurang lebih 74.616 hingga 1ljuta setiap
tahunnya, dimana tindak kejahatan yang terjadi banyak dilakukan melalui media
sosial facebook sebagai medianya, sehingga digunakanlah teknik data mining yaitu
text mining dalam mengidentifikasi data-data yang ada (postingan status facebook)
yang telah terindikasi positif atau negatif kasus kejahatan trafficking dengan
menggunakan teknik klasifikasi algoritma naive bayes classifier.

Kata kunci: Sosial Media, Trafficking, Data Mining, Text Mining
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